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 : ملخص
تهدف هذه الدراسةةة الت تقدير مخا ر اتمتمان المفةةريي يي البنوج الجزامرية من خصن تفةةنيف الماسةةسةةا  المقتر ةةة     

الت سةةةةةةةةليمة و متعارد للمسةةةةةةةةاندد يي اتخاذ البنج القرار اتمتماني الفةةةةةةةةامل و ذلج باسةةةةةةةةتعمان نموذ  ال ةةةةةةةةبكا  العفةةةةةةةةبية 
المالية  من البيانا قاندد بيانا  مكونة   انتمدنا نلتهدف  ت  .وبغية الوفون ال  RBF  ذا  الأساس ال عانياتف نانية  

ماسةةةةةةسةةةةةةة مقتر ةةةةةةة من بنج القرم ال ةةةةةةعبي الجزامرس مقسةةةةةةمة بالتسةةةةةةاوس الت ماسةةةةةةسةةةةةةا  متعارد و أخر  100 نالنونية  و 
 لان اء النموذ . SPSS(V25)برنامج  ،مستعملينسليمة
حقق دقة يي التفةةةةنيف   ذا  الدالة ال ةةةةعانيةقد أظهر  نتامج الدراسةةةةة أن نموذ  ال ةةةةبكا  العفةةةةبية اتفةةةة نانية  و    

مااليا للتنبا بالمخا ر اتمتمانية من ناحية الدقة و السةةةرنة يي اتخاذ القرار أكار  مايجعلهنند اختباره %  100قدر  بنسةةةبة 
 .لجزامريةمن المناهج الكصسيكية المستعملة يي البنوج ا

 القرار الإئتماني،RBF،الشبكة العصبية الإصطناعية،مخاطر الإئتمان المصرفي الكلمات المفتاحية:
 C45؛  JEL  :G17تصنيف 

Abstract:  

  This study aims to estimate the credit risk in Algerian banks and make the right lending decision using 

the RBF radial basis function artificial neural network model. To achieve this, we formed a database of 

financial and qualitative variables for 100 of borrowing institutions From the CPA bank, this sample 

divided into 50 good Borrower institutions and 50 other bad borrower institutions. To create the RBF 

model, we used SPSS(V25) program. 

   The results of the study showed that the artificial neural networks model had shown an accuracy in 

classification at 100%, which would help Algerian banks to predict credit risks and make wise and speed 

lending's decision more than the classic models, but these modern approaches require robust 

technologies devices and quantitative and statistical methods. 

Keywords: credit risk prediction; Artificial Neural network; RBF; lending decision, Bankruptcy 

JEL Classification Codes : C45; G17 
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  مقدمة: .1
لدورها يي تموين وتنمية الن ا ا   هي المفارف التجارية  من أهم الماسسا  المالية يي كن بلدان العالم     

نبم  حيث أفبح  تمان    يي المجاننتيجة للت ورا     يوما بعد اخرالاقتفادية ، وتزداد أهمية هذا الق اع  
التموين ، نظرا لاقة المتعاملين ذوس الفامم المالي وأفحال العجز  للباحاين نن مفدرالاستامار وأهم 

لمفريي بانتباره مفدر رميسي تعتمد نليه ن ا ا  هذه  كذلج، ومن هنا نصحظ أهمية الامتمان ا
يي  نجزهاالملجأ الأساسي للعديد من الهيما  المقتر ة لمواجهة  النبوج التجاريةالماسسا ، وتعتبر 

الت ريع   مفارفالسيولة.لكن مع تزايد حالة ندم الاستقرار السياسي الذس ي هده العالم، تزايد  حاجة ال
صتها حفاظا نلت حقوق المودنين والمساهمين معا.مات لل الانتماد نلت ندد  معاميي مان الأمستو  

المتعارد التي تاار   قروم  رق نلمية لتحلين وتقييم مخا ر الامتمان والتحو  منها للتقلين من م اكن ال
 نلت سصمة الو ع المالي للبنج. 

العالمي ما ياكد  رورد الانتماد نلت   النظام المالي العالمية ه ا ة الأزمة المالية  تبعا  وقد أكد     
وسامن امنة ت من سصمة اتجراءا  لمنح القروم ومتابعتها وتقييمها وخافة الوسامن العلمية الحدياة  

 و ان صقا من هذا سنحاون اتجابة نلت ات كالية التالية : والاحفامية.
القرار الائتماني    اتخاذفي  ذات الأساس الشعاعي    نماذج الشبكات العصبية الإصطناعيةما مدى مساعدة  

 من الطرق الكلاسيكية المستعملة في البنوك الجزائرية؟و سرعة بطريقة اكثر ربحية  
 مستندين نلت الفر ية الاتية:

تخاذ قرار  لا يي البنوج الجزامرية  القروم مخا ر  يي تقدير أساليل الذكاء اتف نانييمكن ت بيق -
 . الكصسيكية من ال رق ربحية و دقة  اراكاتقرام ب ريقة 

  لتقدير خ ر ندم تسديد   نماذ  الذكاء اتف نانيمحاولة ت بيق  المتمالة يي  لتحقيق أهداف الدراسة  و     
القرار الامتماني   اتخاذ يي  ة هذه المناهجنجانمد  اختبار كذلج  و م نلت واقع البنوج الجزامريةو القر 

قمنا بتقسيم  .يي البنوج الجزامرية المستعملةالكصسيكية من ال رق سرنة،و ربحية  ،ب ريقة اكار نقصنية
 الورقة البحاية كمايلي: 

 الأدبيا  النظرية للمو وع -
 الدراسة الت بيقية  -
 تحلين و مناق ة نتامج الدراسة-
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   الأدبيات النظرية للدراسة .2
 مخاطر الإئتمان المصرفي و مناهج تقديرها: 1.2

 مفهوم مخاطر القروض البنكية و مصادرها:  1.1.2
يمكن تعريف مخا ر القروم البنكية  نلت أنها:"مجمونة من الخسامر التي يمكن  تحملها من  رف     

البنج بسبل ندم وياء المقترم بالتزاماته المتفق نليها نند ابرام نقد اتمتمان،سواء أكان أفن القرم 
حدد أو أنه له القدرد المالية نلت السداد ولكنه لا يرغل يي ذلج لسبل ،أو يوامده يي تاريخ الاستحقاق الم

أو لآخر، وبالتالي يالمخا ر الامتمانية تتمان يي الخسامر التي يمكن أن يتحملها البنج بسبل ندم قدرد  
 (3، ففحة  2007. )كمان رزيق،يريد كورتن،"الزبون  أو ندم وجود النية لديه لسداد أفن القرم ويوامده

للمخا ر اتمتمانية مفادر مختلفة و متعددد منها ماهو مرتب  بالعمين و هي الأكار انت ارا و الأفعل      
من حيث التحكم ييها نظرا لأسبابها المتعددد و التي تادس غالبا الت ندم السداد :كالخ ر المالي ،اتدارس  

سياسي و اتجتماني و اتقتفادس  (،أي ا تساهم الظروف العامة كالو ع ال2014و القانوني )قبايلي، 
(. يمكن أي ا تدارد البنج أن تتسبل لنفسها  325، ففحة  2015للبلد يي مخا ر ندم التسديد ،)دردورس،  

يي مخا ر امتمانية إذا لم يكن لها إدراج تام بهذه المخا ر، يقد تتخذ إدارد البنج قرارا  خا مة كالتركيز  
ة، مع تجاهن الجودد والنونية، يالقرارا  الخا مة قد تكون ناتجة  نلت التوسع يي الحجم والحفة السوقي

نن نيل يي  ريقة جمع ومعالجة البيانا  أوخ أ يي قراءد المعلوما ، ومفدر هذا النوع من المخا ر  
ناتج نن ي ن يي الأنظمة اتلكترونية أو التنظيم اتدارس الغير السليم، أو بسبل الأخ اء المقفودد أو  

ودد للموظفين، أو ناتجة نن أخ اء المديرين يي و ع سياسا  مناسبة للبنج. ) يخلف العربي  غير المقف
 (383، ففحة 2019. رقايقية يا مة الزهراء ،  

 مناهج تقدير مخاطر الإئتمان المصرفي:   2.1.2
الحفون نلت  يقوم المفرف نند تقديمه للقرم بتحلين و تقييم خ ر ندم التسديد مسبقا يهو يتوقع   

مداخين مستقبص ، مع احتمالية ندم الوياء كذلج لوجود خ ر ندم قدرد العمصء نلت اتلتزام بالديع. و  
 للتنبا بخ ر اتمتمان المفريي تستعمن  رق و مناهج متعددد كصسيكية و حدياة و أهمها:

اتمتمان المفريي أساسا يي:  تتمان المناهج القديمة أو التحليلية يي تقدير خ ر المناهج الكلاسيكية:-أ
التحلين اتمتماني،حيث يقوم البنج بجمع المعلوما  نن العمين أولا ام تحديد أهليته للإقترام.مع الاخذ 
بعين اتنتبار المنايع المتوقع الحفون نليها.ويقوم التحلين اتمتماني نلت ركامز أساسية متمالة يي:أن  

امما بو عه المالي يق  و بمعزن نن المخا ر اتمتمانية المحي ة  قدرد المقترم نلت السداد لا تتعلق د 
به يي يترد القرم،كذلج الأخذ بعين اتنتبار مخا ر البيمة المحي ة ،اتقتفاد الكلي و المرحلة العمرية   

. )م ر،   swotالتي تمر بها ال ركة. و تمر نملية التحلين اتمتماني بأربع خ وا  رميسية تعرف بتحلين  
(.و التحلين المالي كمنهج كصسيكي ااني والذس يمكن تعريفه بأنه " يحص 370- 368، الففحا   2016

وت خيص للسياسا  المالية المتبعة من  رف الماسسة يي دورد معينة أو مجمونة من الدورا  من ن ا ها 
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لفهم مدلولاتها ومحاولة    الفناني أو التجارس وذلج نن  ريق الدراسة التففيلية أو التحليلية للبيانا  المالية
 ( 11، ففحة  2000تفسير الأسبال التي أد  إلت ظهورها بكميا  وكيفيا  معينة". )ندون، 

يعتمد التحلين المالي نلت تحلين النسل المالية للماسسة كنسل الربحية، السيولة و المديونية و غيرها    
نليها البنوج نندما تقدم نلت منح القروم  من النسل ،وتعتبر الدراسة المالية من أهم الأوجه التي تركز

للماسسا ، إذ تقوم بقراءد مركزها المالي ب ريقة مففلة واستنتا  الخصفا  ال رورية ييما يتعلق بو عها  
المالي الحالي والمستقبلي وربحيتها، ومد  قدرتها نلت توليد تديقا  نقدية تكفي لتسيير نملياتها وأداء 

تم استنتا  نقا  قوتها و عفها، والتي تساندها نلت تحديد قرارها النهامي المتمان يي  التزاماتها، وبالتالي ي 
 (. 6، ففحة 2007منح القرم أو ندمه. )كمان رزيق،يريد كورتن، 

: مع زيادد نجز الماسسا  نن تسديد قرو ها و ندم تنبا النماذ  الكصسيكية بذلج  المناهج الحديثة-ب
تستعمان نماذ  أكار ت ورا لتقدير مخا ر القروم المفريية و اتخاذ  يي حالا  ندد ، اتجه  البنوج

 القرار اتمتماني ب ريقة أكار دقة و سرنة و نذكر منها: 
وهي التقنية التي تسمح بإن اء كن ماسسة نق ة تحدد قيمتها حسل معايير ندد طريقة رجال القرض:1ب.

للماسسة و الظروف اتقتفادية العامة المحي ة بالماسسة و تستعمن أهمها:كفاءد المسيرين ،الحالة المالية  
 (2018هذه ال ريقة نموذجا مبا را قابص للإستعمان نكس السكورينغ. )ق اف نبدالقادر ،الزاوس نيست،  

هي آلية تنقي ، تعتمد نلت التحلين اتحفامي والتي تسمح   (:scoringالقرض التنقيطي) 2-ب
مقترم ليتحدد الخ ر بالنسبة للبنج  و لكي يتمكن من تقدير المصءد المالية  بإن اءنق ة أو وزن لكن

للعمين قبن منحهم القرم أو للتنبا المسبق بحالا  التعار التي يمكن أن تفيل الماسسا  المتعامن معها  
( .Amel, 2015-2016, p. 51  :ويمكن ت بيق هذا النموذ  باستخدام احد  التقنيا  التالية .)
ين التمييزس،اتنحدار اللوجيستي، كما يمكن استخدام  رق اخر  كاتنحدار الجزمي للمربعا  الفغر   التحل

 ( .2015)روابح نبلة،نبد الجلين بوداح،  Probit،النموذ  الخ ي اتحتمالي و نموذ  
وير  يمكن تعريف الذكاء اتف ناني بأنه:"مجمونة الجهود المبذولة لت  نماذج الذكاء الإصطناعي:3-ب

نظم المعلوما  المحوسبة ب ريقة تست يع أن تتفرف ييها وتفكر بأسلول مماان للب ر، هذه النظم تست يع  
أن تتعلم اللغا  ال بيعية، وانجاز مهام يعلية بتنسيق متكامن، أو استخدام فور وأ كان إدراكية لتر يد 

تنسانية المتراكمة و استخدامها يي السلوج المادس،كما تست يع يي نفس الوق  تخزين الخبرا  والمعارف ا
 (.13، ففحة  2019نملية اتخاذ القرارا ".)أبوبكر خوالد و مجمونة من الباحاين، 

و من بين نماذ  الذكاء اتف ناني المستعملة يي اتخاذ القرار اتمتماني نذكر:الخوارزميا  الجينية     
م الخبيرد ، جرد القرار ،و ال بكا  العفبية  المستوحاد من نلم الورااة و الجينا  الب رية،كذلج النظ

اتف نانية المعتمدد نلت هندسة العفبون الب رية و تستخدم ال بكا  العفبية اتف نانية بأنوانها  
المتعددد يي نمليا  اتخاذ القرار و التنبا بالخ ر اتمتماني من خصن تفنيف العمصء ال البين للقروم 

   قة و أسرع من المناهج اتحفامية و الكصسيكية السابقة.الت سليم و متعار ب ريقة دقي
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 نماذج الشبكات العصبية الإصطناعية لتقدير مخاطر الإئتمان المصرفي:  2.2
 مفهوم الشبكة العصبية الإصطناعية و مكوناتها: 1.2.2
تعرف ال بكا  العفبية الاف نانية نلت أنها أداد مرنة تعتمد نلت مبادئ الأنظمة العفبية      

  الب رية،أس أن هذه الأنظمة تتعلم من تلقاء نفسها العصقا  بين المتغيرا  المختلفة،من نينة البيانا ،
 ( younes Boujelbène, Sihem Khemakhem, 2013, p. 5)نن  ريق نمذجة التفكير الب رس.

و تتألف ال بكا  العفبية اتف نانية بففة نامة من نقد )نفبونا ( معالجة تقوم كن واحدد     
منها بعمن معين، ام يتحدد السلوج الكلي لل بكة من خصن الاتفان بين هذه العفبونا  المكونة لها.  

انا  و  ويمكن تعريف العفبون اتف ناني نلت أنه وحدد حسابية تسمح بمعالجة كم معين من البي
انادد توزيعها نلت العنافر الأخر  بهدف  ايجاد حن الم كلة للنظام العفبي اتف ناني.  

 (. 98، ففحة 2017)ييصلي. ، 

 إصطناعية بنية شبكة عصبية :1الصورة 
 

 

 

 
 

 (Ilyes Abid,Rim Ayadi and others, 2022, p. 608)المصدر: 

مكونا  ال بكا  العفبية اتف نانية  بففة نامة ،و المتمالة أساسا يي   1الفوردتمان 
:(Vytautas Boguslauskas, Ricardas Mileris، 2009  8، ففحة)  : 

الماسسا  دورها استيراد المعلوما  من خار  ال بكة كالبيانا  حون (: Input layerطبقة المدخلات) •
 iXالمقتر ة وتمريرها إلت ال بقا  الداخلية لمعالجتها لاحقا .ويرمز للمدخص  نادد ل:

تمان الرواب  بين المدخص  و المتغير التابع ، تختلف قيم هذه الأوزان  (:Weightsأوزان المدخلات) •
 ijWالرمز:حسل أهمية كن ننفر من المدخص  يي تفسير الظاهرد محن الدراسة. ويرمز للأوزان ب 

تقوم بعملية تمييز المدخص  و تفنيفها و تحليلها بإن اء أوزان   (:Hidden layerالطبقة الوسطى) •
لكن منها ،باستخدام ندد دوان منها الدالة التجميعية التي تستعمن المدخص  و أوزانها لحسال المجموع  

 ، ام دالة التن ي  التي تعمن نلت ايجاد قيم المخرجا  . 
هي ال بقة  التي تع ي النتامج النهامية بعد نمليا  المعالجة التي   (:Output layerخرجات)طبقة الم •

 تم  خصن ال بقا  السابقة. 
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 أنواع الشبكات العصبية الإصطناعية: 2.2.2

 يمكن تفةةنيف ال ةةبكا  العفةةبية حسةةل  بيعة انت ةةار البيانا  نبر وحداتها وتراب ها الت الأنواع الاتية:
 (39، ففحة 2016)القدان، 

: تنتقن العمليا  يي هذه ال ةةةةةةةبكا  الت الأمام يي اتجاه  (feedforward)  ةةةةةةةبكا  التغذية المتقدمة •
 واحد من المدخص  الت المخرجا  مرورا بال يقا  المخفية.و هي الأكار استعمالا.

: تجد هذه ال ةبكا  لمخرجاتها  ريقا خلفيا مرد أخر  لتفةبح (feed Back)  ةبكا  التغذية الراجعة  •
 مدخص  تع ي نتامجا أي ن.

: يتمان دور مكوناتها يي اسةةةةةةتقبان المدخص  و بث  (Auto Associative ) ةةةةةةبكا  التراب  الذاتي •
 المخرجا  يي نفس الوق .

الديناميكية يي هذا النم  تتجه (: تسةةةةةةةةةةةةةةمت ال ةةةةةةةةةةةةةةبكا   Recurrent networkال ةةةةةةةةةةةةةةبكا  المتكررد)   •
 المخرجا  أماما و أي ا يي اتتجاه العكسي لتكون مدخص  يي الوق  ذاته أس أنها تمتلج ذاكرد.

 (:RBFبناء نموذج الشبكة العصبية الإصطناعية ذات الدالة الشعاعية) 3.2.2

المخا ر المفةةريية منها ما تتعدد نماذ  ال ةةبكا  العفةةبية اتفةة نانية لتفةةنيف البيانا  و التنبا ب    
ينتمي الت الأنواع المذكورد يي العنفر السابق و أخر  نماذ  مهجنة  و منها ال بكا  العفبية المتعددد 

 نلت أنها : RBF( ،وتعرف ال ةةةبكة RBF( و ال ةةةبكا  العفةةةبية ذا  الدالة ال ةةةعانية )MLPال بقا  )
مخفية واحدد ودالة التن ي  لهذه   حتوس نلت  بقة بكة نفبية إف نانية من  بكا  التغذية الأمامية وت

خ يةة ام إيجةاد   تقوم هةذه ال ةةةةةةةةةةةةةةبكةة بتحويةن المةدخص  ب ريقةة غير . Basis Function ال بقةة تةدنت:
 (80، ففحة 2019)درويش،  .المنحنت المناسل تن اء النتامج الفحيحة

يي بناء نموذجها تتبع هذه ال ةةةةبكا  يي بناء نموذجها نفس خ وا  ال ةةةةبكا  العفةةةةبية المتعددد ال بقا   
 مع اختصف يي الدوان المستعملة من بينها دوان التن ي  .و تمر هذه العملية نبر الخ وا  الآتية:

 مرحلة تشكيل قاعدة المعطيات:-أ

تتم هذه المرحلة بجمع بيانا  نينة من مجتمع الدراسةةةةةةةةةةةة و المتكونة من مجمونة من المعلوما  المالية   
نليها من البنج محن الدراسةة و التي ت ةمن كن من الماسةسةا  المقتر ةة السةليمة   وغير المالية المتحفةن

و التحويص  نلت القيم  و المتعارد،ام القيةةةةةام ببعم التعةةةةةديص  نليهةةةةةا كتحويلهةةةةةا الت التوزيع ال بيعي
 المت رية و ذلج للحفون نلت نتامج أكار دقة للدراسة.

بعد ت ةةةةةكين نينة الدراسةةةةةة،يتم تقسةةةةةيمها الت نينة بناء يتم من خصلها بناء النموذ  و نينة اختبار يتم من 
 (427، ففحة Al-Hroot ،2016) خصلها يحص نجانة النموذ .
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و ندد العقد يي كن منها،و هذا ما يسةةةةةةةةةةةمت بهندسةةةةةةةةةةةة  أخيرا يتم تحديد ندد ال بقا  الم ةةةةةةةةةةةكلة للنموذ -
 النموذ . 

 مرحلة التعلم أو التمرن:-ب

اتمتمان من خصن نملية تعلم  هو اسةةتخدام نينة البناء من المراحن السةةابقة يي إن ةةاء نموذ  تقدير خ ر
 (100، ففحة 2017)ييصلي. ، و تمرين ال بكة نبر مجمونة من المراحن أهمها: 

  .الان صق من مففوية ترجيحية مكونة من قيم ن وامية كمدخص  ابتدامية-

 جا  .ن ر المدخص  السابقة نلت ال بكة العفبية وحسال المخر - 

 .قياس الخ أ: وهو الفرق بين المخرجا  الحقيقية والمخرجا  المستهدية-  

 نن  ريق تفحيح الترجيحا . تقلين الخ أ-  

 .ييها الخ أ يي ادنت مستوس له، من اجن تحسين دقة النموذ  نتوقف يي المرحلة التي يكونو 

 مرحلة الإختبار:-ج

نموذ  ال ةةةةبكة العفةةةةبية باسةةةةتخدام نينة الاختبار ،و بمجرد اابا  وهي مرحلة التأكد من يعالية و نجانة  
، 2019)يخلف العربي ، رقايقية يا مة الزهراء،   فصحيته يمكن استعمان النموذ  ب كن نهامي و معتمد.

 (393ففحة 

 :الدراسات السابقة 3.2

مخا ر اتمتمان المفةةةةريي باسةةةةتعمان نموذ  ال ةةةةبكا  العفةةةةبية ذا  مع  ةةةةح الدراسةةةةا  السةةةةابقة لتقدير  
 الأساس ال عاني الا أن المجان لم يخلو،و سنحاون تلخيص بعم هذه الدراسا  ييمايلي:

هدي  الدراسة :    (Hussain Ali Bekhet Shorouq Fathi Kamel Eletter  ،2014)دراسة  -أ
المقارنة بين نموذجي اتنحدار اللوجيسةةةةتي و نموذ  ال ةةةةبكة العفةةةةبية ذا  الدالة ال ةةةةعانية يي اتخاذ الت 

منهم غير   200مقترم ،  492القرار اتمتماني  يي البنوج التجارية الأردنية باسةةةةةةةتعمان نينة متكونة من  
ن.وقةد خلفةةةةةةةةةةةةةة  متغير كمةدخص  للنموذجي  13و بةاسةةةةةةةةةةةةةةتخةدام    2011-2006جةدير بةاتمتمةان يي الفترد 

% نند اختباره بينما حقق  90.4النتيجة الت أن اتنحدار اللوجيستي حقق نسبة تفنيف فحيح قدر  ل 
% مايعني أن النموذجين دقيقين و يمكن اتنتماد نليهما يي نمليا  86.5ال ةةةةةةةةةةةبكة العفةةةةةةةةةةةبية نسةةةةةةةةةةةبة  

 التفنيف اتمتماني مع تفوق اتنحدار اللوجيستي.
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ــة  -ب هدي   :  (Shuai Li, Yuanmei Zhu, Chao Xu, Zongfang Zhou ،2013)دراســـــ
 1000الدراسةةةةةةةة الت بناء نموذ  لتقدير مخا ر القروم المفةةةةةةةريية اتسةةةةةةةتهصكية  لمجمونة متكونة من  

مقترم من بنج تجارس ألماني ،باسةةةةةةتعمان نماذ  ال ةةةةةةبكة العفةةةةةةبية اتفةةةةةة نانية ذا  الدالة ال ةةةةةةعانية 
نمين   150نمين جيد و   350،وقد تم تقسةةيم العينة الت نينة بناء ممكونة من  PSOم خوارزمية باسةةتخدا

سةةةةةيء ،و الباقي  ةةةةةكن نينة اختبار للنموذ .وقد توفةةةةةل  الدراسةةةةةة الت أن النموذ  حقق نسةةةةةبة خ أ يي 
ر % ما يجعله نموذجا دقيقا للغاية و مناسةةةةةةةةةةةةةبا للتفةةةةةةةةةةةةةنيف اتمتماني و التنبا بتعا 4التفةةةةةةةةةةةةةنيف قدر  ل 
 القروم البنكية .

هدي  الدراسةةةة : (Nnamdi I. Nwulu, Shola Oroja   &Mustafa Ilkan  ،2011)دراســة  -ج
يي تقدير  SVMآلة المتجها  الدانمة الت المقارنة بين نموذ  ال ةبكا  العفةبية ذا  الدالة ال ةعانية و 

جدير   307مقترم منهم    690مخا ر اتمتمان المفةةةةةةةةةةريي الأسةةةةةةةةةةترالي،و قد انتمد  يرقة البحث نلت  
ص  للنموذجين و برنةةامج نقةةدد كمةةدخ 14غير جةةدير بةةاتمتمةةان،و اسةةةةةةةةةةةةةةتعملةة   383بةةاتمتمةةان و البةةاقي 

MATLAB     لبناء النماذ  .وقد خلفةةةةةة  الدراسةةةةةةة الت أن نموذ  ال ةةةةةةبكا  العفةةةةةةبية اتفةةةةةة نانية ذا
% و نموذ  الة المتجها  الدانمة حقق 90.14الأسةةاس ال ةةعاني حقق نسةةبة تفةةنيف فةةحيح قدر  ل:

ان المفةةةةةةريي و اتخاذ لتقدير مخاكر اتمتم RBF% ،هذا مايجعن المقارنة لفةةةةةةالح نموذ   86.81نسةةةةةةبة  
 القرار اتمتماني.

قام الباحاان يي هذه الدراسةةة لبناء :  (Han Lu, Han Liyan Zhao Hongwei ،2010)دراســة  -د
نماذ  للتفةةةنيف اتمتماني الألماني باسةةةتخدام تقنيا  ال ةةةبكا  العفةةةبية اتفةةة نانية متعددد ال بقا  و 

منهم حامز نلت الجدارد اتمتمانية   700مقترم    1000ذا  الدالة ال ةةةةعانية ،باسةةةةتخدام نينة مكونة من  
ان اتنحدار اللوجيسةةةةةةةةةةةةةتي لتحديد المتغيرا  التي سةةةةةةةةةةةةةتبني متغير،وقد اسةةةةةةةةةةةةةتخدم الباحا  20و باسةةةةةةةةةةةةةتخدام  

% لل ةبكة 76.5النموذجين.وقد خلفة  الدراسةة الت أن النموذجين حققا نسةبة تفةنيف فةحيح قدر  ل :
% بالنسةةةةةبة لل ةةةةةبكة ذا  الدالة ال ةةةةةعانية و بعد اسةةةةةتعمان اتنحدار اللوجيسةةةةةتي 71.4متعددد ال بقا  و 

 MLP% أما بالنسةبة للنموذ  76الت  RBFالتفةنيف الفةحيح للنموذ  لاختيار المدخص  ارتفع  نسةبة  
%.وقد تم اسةةةتنتا  أنه يمكن الجمع بين الأسةةةاليل اتحفةةةامية و نماذ  الذكاء 75يقد تراجع  النسةةةبة الت 

 اتف ناني لريع قدرد هذه النماذ  نلت التنبا الفحيح بمخا ر اتمتمان المفريي.

 ESTEFANE LACERDA ANDR´E C. P. L. F. CARVALHO ANTOˆ NIO)دراسة  -ه
PA´ DUA BRAGA TERESA BERNARDA LUDERMIR  ،2005) تهدف الدراسةةةةةةةةةة الت :

بناء نموذ   ةبكة نفةبية إفة نانية ذا  أسةاس  ةعاني لتقدير المخا ر اتمتمانية ام تحسةينه باسةتعمان 
ج أي ةةةةةةةن و أكار دقة و قد انتمد  الدراسةةةةةةةة نلت قاندد بيانا  الخوارزميا  الجينية للحفةةةةةةةون نلت نتام

نقةدد يي  بقةة المةدخص  و متغير واحةد  51مقتر ةةةةةةةةةةةةةةا من البنوج التجةاريةة البرازيليةة و   690مكونةة من 
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للمخرجا  مجزء الت وحدتين:نمين جيد و نمين سةةةةةةةيء.وقد خلفةةةةةةة  الدراسةةةةةةةة الت أن نموذ  ال ةةةةةةةبكا  
ارزميا  الجينية أن ت نتامج أدق من نموذ  ال ةةةةةبكا  العفةةةةةبية ذا   العفةةةةةبية المحسةةةةةن باسةةةةةتعمان الخو 

 % مايجعن هذه النماذ  المحسنة فالحة لتقييم مخا ر اتمتمان بدقة أكبر .4الأساس ال عاني بنسبة 

 ةةةةةركة مقتر ةةةةةة يي   96قام الباحث بمحاولة تقدير المخا ر اتمتمانية ن::  (Pang ،2005)دراســــة  -و
باسةتخدام نموذ  ال ةبكا  العفةبية ذا  الأسةاس ال ةعاني من خصن تفةنيف   2000الفةين خصن سةنة  

كعينة اختبار.وقد توفةةةل    36 ةةةركة كعينة بناء و   60هذه ال ةةةركا  الت :جيدد،وسةةة  و سةةةيمة مسةةةتعمص 
ه ،مايجعن هذا % نند اختبار 98.96الدراسةةةةةةة الت أن النموذ  حقق نسةةةةةةبة تفةةةةةةنيف فةةةةةةحيحة قدر  ل: 

  النموذ  نالي الدقة لتقدير مخا ر اتمتمان المفريي و تحديد الجدارد اتمتمانية.

 

 الدراسة التطبيقية:  .3
 :منهجية الدراسة 1.3

 مجتمع و عينة الدراسة: 1.1.3

مجتمع الدراسة من مجمونة من الماسسا  المقتر ة من بنج القرم ال عبي الجزامرس خصن يتكون       
العينة حيث يكون . تم الحفةةةةون نليها  باسةةةةتعمان أسةةةةلول العينة الاحتمالية ،وهي 2018-2010الفترد:  

(.حيث 750، فةةةةةةفحة Sharma  ،2017لكن يرد من المجتمع الدراسةةةةةةة يرفةةةةةةة متسةةةةةةاوية يي الاختيار )
لعينة الت مجمونتين متسةةةاويتين،ا ةةةتمل  الأولت نلت الماسةةةسةةةا  السةةةليمة من الناحية المالية،أما قسةةةم  ا

المجمونة الاانية ياحتو  الماسةةةةةسةةةةةا  المتعارد ماليا،باتباع أسةةةةةلول القرنة يي العينة الع ةةةةةوامية البسةةةةةي ة 
قةةاممةةة بكةةن ايراد انةةداد المعتمةةد نلت تحةةديةةد و تعريف المجتمع ، ةةةةةةةةةةةةةةب  حجم العينةةة المرغول ييهةةا ،ام 

،   و اخيرا سةةحل ندد معين من ننافةةر المجتمع دون ارجاع الت و ةةع رقم متسةةلسةةن لكن يرد و   المجتمع
 (15، ففحة 2018انتهاء ننافر العينة. )نلي، 

 ماسسة مقسمة كمايلي:100وقد ت من  نينة الدراسة 

ت ةةم الماسةةسةةا  السةةليمة ماسةةسةةة و   50%من اجمالي ننافةةر العينة أس 50نسةةبتها  مؤسـسـات سـليمة:  
 التت است ان  تسديد اجمالي مبلغ القرم و الفوامد يي ات ار الزمني المتفق نليه بففة نادية.

% من اجمالي ننافر العينة،ت م 50ماسسة ،مانسبته    50بلغ ندد الماسسا  ييها   مؤسسات متعثرة:  
 اتها كاملة أو ماقتة. هذه المجمونة الماسسا  العاجزد الغير قادرد نلت الوياء بالتزام
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 وصف متغيرات الدراسة: 2.1.3

تهةدف هةذه الةدراسةةةةةةةةةةةةةةة الت تقةدير مخةا ر القروم البنكيةة و تةأايرهةا نلت نمليةة اتخةاذ القرار الامتمةاني    
 بالبنوج العمومية الجزامرية .لهذا الغرم تم  ب  متغيرا  الدراسة بال كن الاتي:

هي المتغيرا  المالية والنونية)غير المالية( التي تسةةةةةةةةةةتعمن يي تقدير مخا ر   المتغيرات المســـــــتقلة:-أولا
 الامتمان المفريي و تت من:

هي مجمونة من النسةل المالية للماسةسةا  المقتر ةة المسةتعملة يي مجان التحلين  المتغيرات المالية: •
ية وغيرها.و يمكن المالي و المسةةةةةةةةةتخرجة من القوامم المالية لهذه الماسةةةةةةةةةسةةةةةةةةةا  من ميزانيا  محاسةةةةةةةةةب

 :1تلخيص هذه المع يا  يي الجدون
 المتغيرات المستقلة المالية لتقدير مخاطر الإئتمان المصرفي. :1الجدول 

 صيغة النسبة  رمز النسبة 
X1 نسبة المصءد =الأموان الخافة /مجموع الديون 
X2  الأجننسبة السيولة الآنية =الموجودا )القيم الجاهزد(/ الديون قفيرد 
X3 نسبة السيولة المختفرد= قيم جاهزد+قيم قابلة للتحقيق/ الديون قفيرد الأجن 
X4 نسبة التداون=الأفون المتداولة/ الديون قفيرد الأجن 
X5  نسبة اتستقصلية المالية= الأموان الخافة/ الأموان الداممة 
X6  نسبة المديونية =إجمالي الديون /إجمالي الأفون 
X7 نلت السداد =الهامش اتجمالي للتموين الذاتي/رأس المان الدامم القدرد 
X8 التوازن المالي =الأموان الداممة /مجموع الأفون الاابتة 
X9  اتنتاجية المالية =المفاريف المالية /رقم الأنمان 
X10    مردودية الن ا  =إجمالي يامم اتستغصن /القيمة الم اية 
X11   أنباء المستخدمين /إجمالي التكاليف 
X12  نسبة الهامش الفايي=النتيجة الفايية /رقم الأنمان 
X13  نسبة دوران العمصء =العمصء / رقم الأنمان 
X14  للتحفين رأس المان العامن / قيم الاستغصن + قيم قابلة 
X15  معدن دوران المخزون =تكلفة الب انة المبانة /متوس  المخزون 
X16  معدن دوران الحسابا  الدامنة =م تريا  الموردين /متوس  الحسابا  الدامنة 
X17 التموين الداخلي للأفون =رأس المان العامن /إجمالي الأفون المتداولة 
X18  الفايية /الأموان الخافة المردودية المالية =النتيجة 

 من انداد الباحاين انتمادا نلت البيانا  المحفن نليها من  رف البنج محن الدراسة.  المصدر:      
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انتمةدنةا نلت مقةاييس النزنةة المركزيةة لمجمونةة من النسةةةةةةةةةةةةةةةل المةاليةة المسةةةةةةةةةةةةةةتخرجةة من القوامم المةاليةة   
وللمقارنة بين المتوسةةةةة ا  الحسةةةةةابية و بين   للماسةةةةةسةةةةةا  المقتر ةةةةةة لوفةةةةةف المتغيرا  المسةةةةةتقلة المالية.

لاختبار   خ ةةةةةةةةةانهااالانحرايا  المعيارية كذلج لمتغيرا  الدراسةةةةةةةةةة للماسةةةةةةةةةسةةةةةةةةةا  السةةةةةةةةةليمة و المتعارد تم  
Iindependent T-test  . نصحظ من خصن قيم  حيةثF أنةه  2و مسةةةةةةةةةةةةةةتو  دلالتهةا المبينةة يي الجةدون

لمتغيرا  لأن مسةةةةةةةةتو  دلالتها أكبر لأغلل ا  بين الانحرايا  المعيارية  توجد يروقا  ذا  دلالة احفةةةةةةةةامية
% أما بالنسةةةةبة لباقي المتغيرا  ييمكن ايترام تجانس الانحرايا  المعيارية للماسةةةةسةةةةا  السةةةةليمة و 5من  

تو  الدلالة سةةةة و مسةةةةتو  الدلالة الخاص بها و الذس يو ةةةةح أن م tالمتعارد .كما يظهر الجدون أي ةةةةا قيم 
يمكن القون أنةه توجةد يروقةا  ذا  دلالةة احفةةةةةةةةةةةةةةاميةة بين % و بةالتةالي 5لأغلبيةة المتغيرا  أفةةةةةةةةةةةةةةغر من 

 المتوس ا  الحسابية للمتغيرا  المالية للماسسا  السليمة و المتعارد.

 الخاصة بالمتغيرات المالية Fو  tنتائج قيم  :2الجدول

 مستوى الدلالة tقيمة  مستوى الدلالة Fقيمة  
X1 2,250 ,1370 -0,830 ,0090 
X2 1,344 ,2490 0,360 ,0200 
X3 2,239 ,1380 -0,883 ,3790 
X4 33,907 ,0600 1,883 ,0640 
X5 1,220 ,2720 -3,955 ,0000 
X6 11,198 ,0010 5,603 ,0000 
X7 6,324 ,1140 -2,044 ,0460 
X8 7,862 ,1060 -0,223 ,0240 
X9 51,998 0,000 3,445 ,0010 
X10 3,194 ,1770 ,8620 ,3910 
X11 16,389 ,0000 1,101 ,2730 
X12 1,903 ,0710 3,644 ,0000 
X13 ,5340 ,4670 ,9160 ,0620 
X14 33,691 ,0000 3,932 ,0000 
X15 4,317 ,0400 -11,621 ,0000 
X16 11,826 ,2010 -3,844 ,0000 
X17 25,602 ,0000 -12,191 ,0000 
X18 13,214 ,1000 2,264 ,0260 

 Spss (V25)من انداد الباحاين انتمادا نلت مخرجا   المصدر:
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هي مجمونة من المعلوما  النونية المسةةةةةةةةةتخرجة من الواامق المريقة المتغيرات النوعية)غير المالية(: •
لملف  لل القرم المقدمة من  رف الماسةةةةةسةةةةةا  المقتر ةةةةةة .يمكن تلخيص و تو ةةةةةيح  بيعة هذه 

 .4المع يا  من خصن الجدون 

 وصف المتغيرات المستقلة النوعية لتقدير مخاطر الإئتمان المصرفي. :4الجدول
 ترميز قيم المتغير قيم المتغير طبيعة و اسم المتغير  رمز المتغير 

Y1  0 [ سنوا 5-0] عمر المؤسسة 
 1 [ سنوا  5-10[
 2 [ سنوا 15- 10[
 3 [ سنوا 20- 15[

 4 سنة  20أكار من 
Y2 0 فنانية قطاع النشاط 

 1 تجارية
 2 يصحية
 3 خدماتية

Y3 الشكل القانوني SPA 0 
SARL 1 
EURL 2 
SNC 3 

Y4 1  مانا   خفية نوع الضمان 
 2  مانا  حقيقية

 3  مانا   خفية+حقيقية
Y5 0 قروم الفندوق نوع القرض 

 1 قروم الالتزام 
 2 قروم استامارية

Y6  1 أون مرد التعاملات مع البنكعدد 
 2 أكار من مرد

 من انداد الباحاين انتمادا نلت البيانا  المحفن نليها من  رف البنج محن الدراسة.  المصدر:      

تربيع -و للتةةأكةةد من مةةد  ارتبةةا  كةةن من المتغيرا  النونيةةة بحةةالتهةةا المةةاليةةة.انتمةةدنةةا نلت اختبةةار كةةاس 
 الفر يتين التاليتين:وان صقا نلت 

0H  .المتغير النوني و الحالة المالية للماسسة متغيران غير مرتب ان : 

1H  .المتغير النوني و الحالة المالية للماسسة متغيران مرتب ان : 
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% 5من الملحق أن مسةةةةةةةةةةةتو  الدلالة لمعظم المتغيرا  المسةةةةةةةةةةةتقلة غير المالية أقن من    1يبين الجدون رقم
  الماسسة و  كلها القانوني،ومنه نقبن الفرم البدين و نريم الفرم العدم و نقون أن ماندا ق اع ن ا

 :نمر الماسسة المقتر ة،نوع القرم و ال مان و ندد تعامصتها مع البنج مرتب ة بحالتها المالية.

 المتغير التابع:  •

انتبرنا الحالة المالية للماسةةةةةسةةةةةة المقتر ةةةةةة كمتغير تابع لهذه الدراسةةةةةة و قد تم ترميز هذا المتغير ويق    
" بالنسةةةةبة للماسةةةةسةةةةا  المتعارد و هي تلج الماسةةةةسةةةةا  التي لم تتمكن من إرجاع ديونها 0قيمتين رقميتين "

" 1تعاقدية و لو بفةةةةةةفة ماقتة ،"بفةةةةةةفة كلية أو جزمية ،أس الماسةةةةةةسةةةةةةا  المتخلفة نن الوياء بالتزاماتها ال
كلية خصن الزمن   للماسسا  السليمة و هي كن الماسسا  التي تمكن  من إرجاع قرو ها بففة  بالنسبة

 المتفق نليه يي نقد القرم، دون أس تأخر.

 :الدراسة نموذج 2.3
اتمتمان المفريي و تحديد  لبناء نموذ  ال بكة العفبية اتف نانية متعددد ال بقا  لتقدير مخا ر 

 الجدارد اتمتمانية للماسسا  المقتر ة من وكالا  القرم ال عبي الجزامرس ،اتبعنا الخ وا  الموالية:
 :تقسيم عينة الدراسة 1.2.3
ونينة اتختبار   (Training sample) قسم  نينة الدراسة الت نينتين :نينة البناء أو التدريل    

(Training sample)  ق التقسيم التالي: وي 
هي العينة التي سيتم التوفن نلت أساس مع ياتها الت بناء نموذ  ال بكا  اتف نانية عينة البناء:-أ

 % من أيراد نينة الدراسة.80و ت من نلت  
هي العينة التي يتم من خصلها التأكد من دقة نموذ  ال بكا  العفبية اتف نانية  عينة الإثبات:-ب

 % من أيراد نينة الدراسة. 20م نينة البناء و تتكون من  المستخر  باستخدا 
 . SPSS(v25)توزيع ننافر نينتي البناء و اتابا  باستعمان برنامج  5يو ح الجدون-

 متعثرة(.-توزيع عناصر عينتي الإنشاء و الإثبات حسب الحالة المالية للمؤسسة)سليمة :5الجدول
 النسبة المؤية  المجموع عينة الإختبار عينة البناء الفئات

 % 50 50 13 37 مؤسسات سليمة 
 % 50 50 07 43 مؤسسات متعثرة

 % 100 100 20 80 المجموع
  % 100 % 100 % 100 النسبة المؤية 

 Spss (V25)من انداد الباحاين انتمادا نلت مخرجا   المصدر:
و المحولة الت    4و  1تن اء العينتين استعملنا قاندد البيانا  المالية و غير المالية المبينة يي الجداون

( لتجنل ندم التجانس يي قيم المدخص  الناتج نن (Standardized valuesال ريقة المعيارية 
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، BY KALYAN DASتوزيع البيانا  ،لأن هذه النماذ  حساسة لمان هذه الم اكن. )الت وه يي 
2004.) 
 :بناء و تدريب نموذج الدراسة 2.2.3

يي هذه المرحلة تتم هندسة النموذ  أولا من خصن تحديد ننافر  بقة المدخص ، المخرجا  و ال بقا   
 من الملحق أن:  2ون رقمالخفية مع تحديد ندد العقد يي لكن  بقة حيث يبين الجد 

كمية أو متغيرا    18نقد نونية أو متغيرا  غير مالية و  6نقدد منها :24 بقة المدخص :  م  -أ 
 مالية. 
  بقة المخرجا :  م   متغيرا واحدا و هو الحالة المالية للماسسة و المجزء الت حالتين:  -ل 
 "كرمز للماسسا  المتعارد.0" •
 " كرمز للماسسا  السليمة.1" •
 ال بقة الخفية:  م   بقة واحدد ت م خمسة نقد. - 
(  RBFبعد الهندسة،تم  أي ا مرحلة تدريل نموذ  ال بكة العفبية اتف نانية ذا  الدالة ال عانية)-

ويق أسلول أو خوارزمية التعلم الموجه الرامي الت ايجاد الأوزان الترجيحية الماالية الراب ة بين  
، Sangjae Lee, Wu Sung Choi) العفبونا  مع أخد الحد الأدنت للأخ اء بعين اتنتبار 

2013). 
 تحليل النتائج:. 4

 . SPSSة الدراسة باستعمان برنامج نتامج ت بيق ال بكة العفبية اتف نانية نلت نين 6يمان الجدون
 نتائج نموذج الشبكة العصبية الإصطناعية :6الجدول

حالة المؤسسة   العينة
 الأصلية

حالة المؤسسة المستحدثة باستعمال نموذج الشبكة  
نسبة التصنيف  العصبية الإصطناعية

 الصحيح للنموذج
 مؤسسات سليمة  مؤسسات متعثرة

نسبة التصنيف 
 الصحيح

 عينة البناء
 %93 03 40 مؤسسات متعثرة

95% 
 %97.3 36 01 مؤسسات سليمة 

 عينة الاختبار
 %100 00 07 مؤسسات متعثرة

100% 
 %100 13 00 مؤسسات سليمة 

 Spss (V25من انداد الباحاين انتمادا نلت مخرجا   المصدر:
للنموذ  للماسسا  المتعارد المفنفة نلت أنها  أن نسبة التفنيف الفحيح  6نصحظ من خصن الجدون   

% ، أس أن النموذ  97.3% ،أما الماسسا  السليمة المفنفة نلت أنها متعارد يبلغ  نسبته  93سليمة بلغ  
% و هي نسبة  5% يي مرحلة التدريل أو التعلم،أس بنسبة خ أ 95حقق نسبة تفنيف فحيحة قدر  ل 
متعارد يي التفنيف النظرس نلت أنها ماسسا  سليمة يي   ماسسا   3منخف ة نونا ماحيث تم تفنيف  
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ماسسة متعارد يي التفنيف النظرس ،و ماسسة واحدد سليمة تم تفنيفها   43التفنيف المستحدث من 
 ماسسة سليمة ،مع ابا  تفنيف باقي ماسسا  نينة التعلم أو التدريل. 37نلت أنها متعارد،من  

% للماسسا  المتعارد و السليمة و  100  فحة نسبة التفنيف أما نن اختبار النموذ  يقد بلغ     
% حيث احتو  نينة الاختبار نلت  0بالتالي نفس النسبة لعينة اتختبار ككن أس أن نسبة الخ أ كان  

ماسسة سليمة حسل التفنيف النظرس و قد حايظ  نلت نفس التفنيف يي    13ماسسا  متعارد و   07
 %. 100المتعددد ال بقا .أس أنه قدر  دقة النموذ  بنسبة  اختبار نموذ  ال بكة العفبية 

من نتامج نموذ  تقدير مخا ر الامتمان المفريي باستعمان نموذ  ال بكة العفبية اتف نانية ذا      
الدالة ال عانية أن هذه النماذ  تتمتع بدقة كبيرد يي تحديد الجدارد اتمتمانية و سرنة كبيرد يي الحفون 

لاتخاذ القرار اتمتماني يي أقن وق  ممكن بإستعمان قاندد بيانا  ي كلها البنج ان صقا من  نلت النتامج 
 مجمونة من المتغيرا  النونية و النسل المالية المستخرجة من القوامم المالية لل ركا  ال البة للإمتمان .  

الية يي تفسير النموذ  من  من الملحق منحنت أهمية المتغيرا  المالية و غير الم 2كما تو ح الفورد    
المتمان يي نسبة الن ا  هي أكبر متغير مالي مفسر   X10خصن النسبة الماية ،حيث تبين أن: المتغير 

% متبونا  بمعدن دوران العمصء و القدرد نلت السداد ،نسبة السيولة المختفرد ،  100للنموذ  بنسبة 
%  93.3مصءد و التموين الداخلي للأفون بنسل:  المردودية المالية و معدن دوران المخزون ،نسبة ال

%،نلت التوالي،أما باقي المتغيرا  المالية ينسبها  50% و  %50.7 ، %61 ، %68.2 ،  %69.8، 69.9،
% . أما بالنسبة للمتغيرا  غير المالية ييعتبر نمر الماسسسة المتغير الأكار تفسيرا للنموذ  30لم تتعد   
% نلت التوالي و هي نسل  ميلة  20% و 24.4نوع ال مان بنسل:  % يليه نوع القرم و 40بنسبة :

 %. 5نونا ما ،أما باقي المتغيرا  النونية ينسل تفسيرها للنموذ  لم تتجاوز  
 خاتمة: .5

سعينا يي بحانا هذا الت تقدير مخا ر القروم المفريية نلت مستو  بنج القرم ال عبي الجزامرس       
بغية تفنيف الماسسا   RBFباستعمان نماذ  ال بكا  العفبية اتف نانية ذا  الدالة ال عانية

و يي الوق  المقتر ة من البنج محن الدراسة الت:ماسسا  سليمة قادرد نلت تسديد مستحقاتها كاملة 
المناسل و ماسسا  متعارد غير قادرد نلت تسديد كن أو جزء من مستحقاتها و يي الوق  المتفق نليه. و  
للوفون الت أهداف الدراسة ت رقنا الت الأدبيا  النظرية لمخا ر القروم البنكية ،نماذ  ال بكا  العفبية  

وع من قبن .أما بالنسبة للجانل الت بيقي و اتف نانية و أدبيا  الدراسا  السابقة التي تناول  المو 
مكونة  هو الأهم يي هذه الدراسة ،قمنا ببناء نموذ  ال بكة العفبية اتف نانية انتمادا نلت قاندد بيانا   

المتغيرا  المالية متمالة يي مجمونة من النسل المحاسبية المستخرجة من القوامم المالية ومتغيرا   من
سسة و نوع القرم و ال مان و غيرها من المعلوما  المستخرجة من ملفا   لبا   غير المالية كعمر الما 

اتمتمان المقدمة من  رف ال ركا  المقتر ة.حيث بلغ ندد الماسسا  المقتر ة المكونة لعينة الدراسة  
ماسسة مقسمة بالتساو  الت: ماسسا  سليمة و متعارد،تم بعدها اخ اع قاندد البيانا  هذه الت  100
 مونة من الاختبارا  اتحفامية لتحديد مد  مصءمتها لبناء نموذ  الدراسة.مج
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وقد خلف  دراستنا الت بناء نموذ   بكة نفبية اف نانية ذا  أساس  عاني لتقدير لمخا ر       
اتمتمان المفريي يي الجزامر قادر نلت تحديد الجدارد اتمتمانية للماسسا  المقتر ة من خصن تفنيفها  

% بالنسبة  95سة  الت ماسسا  سليمة و متعارد دقيق ،وفل  نسبة تفنيفه الفحيح للماسسا  محن الدرا
% نند اختباره ،مايجعن هذا النموذ  مااليا للتنبا بالمخا ر اتمتمانية من ناحية  100لعينة البناء و بلغ   

الدقة و السرنة يي اتخاذ القرار أكار من المناهج الكصسيكية المستعملة يي البنوج الجزامرية . أس أن  
ت  فحتها بأنه يمكن ت بيق مناهج و أساليل الذكاء الفر ية التي تم  فياغتها يي مقدمة الدراسة أاب

لقياس مخا ر الامتمان المفريي يي    RBFاتف ناني الممالة يي نموذ  ال بكة العفبية اتف نانية  
البنوج الجزامرية و تفنيف المقتر ين الت ناجز وقادر نلت التسديد و اتخاذ قرار اتقرام ب ريقة أدق  

 ق المستعملة سابقا.، أسرع وأكار ربحية من ال ر 

ويمكن كذلج التنويه الت أن استعمان نماذ  ذكاء اف ناني اكار ت ورا و تعقيدا من النموذ         
المستعمن يي الدراسة للتنبا بمخا ر القروم المفريية مان الخوارزميا  الجينية و غيرها من النماذ   

متماني يي البنوج الجزامرية .لكن هذه المناهج  التي يمكن أن تزيد من جودد ،دقة و سرنة اتخاذ القرار ات
الحدياة تت لل تحكما يي الأجهزد المعلوماتية و الأساليل الكمية و اتحفامية مايجعن ت بيقها يي البنوج  

 الجزامرية فعبا قبن تويير اتمكانيا  المادية و الب رية الم لوبة لذلج .

 قائمة المراجع:.  6
 العربية:المراجع باللغة أولا:

(. ت بيقا  الذكاء االف ناني كتوجه حديث لتعزيز تنايسية 2019أبوبكر خوالد و مجمونة من الباحاين. )  .1
 السياسية و المانيا: المركزالديمقرا ي العربي للدراسا  اتستراتيجية -منظما  الأنمان)كتال جماني(. برلين

 اتقتفادية. و
ية الاف نانية ومحاكاد سلوج المورد الب رس يي بيمة العمن. (. ال بكا  العفب2019ايمان اي  مهدس. ) .2

 .163-149، -1العدد-مجلة آياق نلوم اتدارد و اتقتفاد

(. استخدام ال بكا  العفبونية الاف نانية يي دنم القر ا را  المالية 2016بوجعادد إلياس،اصيجية نود. ) .3
 285-272، مجلة الباحث الاقتفادسيي البنوج التجارية. 

(. دراسة مقارنة للتنبا بالسصسن الزمنية المولدد و الأفلية بإستخدام 2016اورد محمد نيسي ال يخ القدان. ) .4
 جنكيز و ال بكا  العفبية اتف نانية)أ روحة دكتوراه(. جامعة السودان للعلوم و التكنولوجيا.-منهج:بوكس
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 :ملاحق  .7
 RBF:هندسة نموذج 2الجدول رقم                             اختبار كاي تربيع  : 1الجدول رقم         

Tests du khi-deux 

khi-deux de Pearson 

Valeur ddl 

Signification 
asymptotique 

(bilatérale) 

 المتغير

31,922a 4 ,000 نمر الماسسة 
1,602a 3 ,659 ق اع ن ا  الماسسة 
,077a 3 ,994 ال كن القانوني للماسسة 

9,631a 2 ,008  ال ماننوع  
10,953a 2 ,004 نوع القرم 
5,760a 1 ,016 ندد التعامص  مع البنج 

 Spssمن انداد الباحاين انتمادا نلت مخرجا   المصدر: 
 Spssمخرجا   المصدر:                                                                                 

منحنى أهمية المتغيرات المالية و النوعية في تفسير نموذج الشبكة العصبية الإصطناعية :2الصورة  

 Spssمخرجا   المصدر:

Informations réseau 
 Nombre d'unités 24 

Méthode de 
redimensionnement pour les 
covariables 

Standardisé 

Couche 
masquée 

Nombre d'unités 
5a 

Couche 
de sortie 

Variables 
dépendantes 

1 
etat 

Nombre d'unités 2 
Fonction d'activation Identité 


